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===a—= 5 QuUEé es la estadistica?

La estadistica es una disciplina cientifica que se ocupa de:

1 Recolectar
1 Ordenar

1 Procesar DATOS
1 Describir
J Analizar

Con el fin de obtener explicaciones y predicciones sobre
fendbmenos observados y tomar decisiones.




===~ E|lementos de la estadistica

[ Poblaciéon

-

Muestra
_

-~

Variables
_

.
Error muestral

g

Muestra aleatoria
simple

Conjunto de personas u objetos a observar que tienen una
caracteristica comun

Subconjunto de la poblacién que se ha seleccionado con la finalidad de
obtener informacién de la poblacién de la que forma parte

Caracteristica que se desea observar en cada elemento de la
poblacién

Error que surge a causa de observar una muestra de la poblacion
completa

Seleccionar un subconjunto aleatorio de individuos de la poblacién
objetivo para representar a todo el grupo



POBLACION

MUESTRA

Fuente: Rpubs
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===~ Tipos de variables estadisticas

Ordinales LI, ... Jerarquizar

Cualitativas

Nominales A B,C, ... Clasificar
Variables

Discretas 1, 2,3, .... Contar

Cuantitativas

@ Fuente: matemovil COﬂt'ﬂUQS 0'5’ 1'2’ 3'7"' Medir



===—  Tipos de variables estadisticas
D A
Cualitativa nominal ‘i@‘ @' @
Cualitativa ordinal \V;v . = il
y [ @ e D

Cuantitativa discreta

. . . . ’ .‘ 00 I \;
Cuantitativa continua oy P
10.5kg 14.6kg 17.8kg 23.4kg 27.7kg
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ERDATE O DEL FERL

-Senamhi  Recoleccion de datos

Observaciones Encuestas Entrevistas Fichas de
registros o

de datos



Senamhi  Fuentes secundarias de informacion

Contienen informacion
primaria, sintetizada vy
reorganizada. Estan
disefadas para facilitar y
maximizar el acceso a las
fuentes primarias o0 a sus
contenidos

Fuentes oficiales

Pueden proceder de:

Datos suministrados por
un ente gubernamentales

Fuentes privadas

Datos suministrados por
persona u organismos no
gubernamental

Fuente: Espinoza, R.




Senamhi  Fuentes secundarias de informacion

Consideraciones al usar las fuentes secundarias de informacion

- ¢;Es relevante?
La informacién debe adaptarse a los objetivos de la investigacion

-> ;Es obsoleta?
Ya no es informacion actual

- (;Es fidedigna?
La veracidad de la fuente de origen no es cuestionada

- ¢Es confiable? v
La informacién ha sido obtenida con metodologia adecuada y s il

honestidad necesaria

Fuente: Espinoza, R.



Senamhi T|POS DE ESTADISTICA

SENVICI NACITWAL £ METEGROLOGIA

ERDATE O DEL FERL

Métodos de recoleccion, organizacidén, resumen y
presentacion de un conjunto de datos. Permite

ESTADISTICA DESCRIPTIVA E> describir las caracteristicas fundamentales de los
datos y para ellos se suelen utilizar indicadores,

graficos y tablas.

Es un paso mas alla de la descripcién. Se refiere a los
métodos utilizados para poder hacer predicciones,

ESTADISTICA INFERENCIAL [> generalizaciones y obtener conclusiones a partir de
los datos analizados teniendo en cuenta el grado de
incertidumbre existente.



Seleccion del
tema
Revision

Conclusiones Bibliografica

Analisis de Plantearmuento

Resultados del Problema

EL PROCESO

Recopilacion Defnir

Pt DE INVESTIGACION et

Tecnicas e
Instrumentos Justificacion v
de Delimitacion

Investigacion

Marco Tedrnico
Metodologia
dela
Investigacién

Fuente: Hernandez, 2010
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Senamhi  CONCEPTO

Conjunto de métodos y procedimientos que permiten la recopilacion, presentacion vy
analisis de datos, referidos a conjuntos de unidades de observacidn que interesa
investigar. Permitir describir en forma apropiada las diversas caracteristicas de las mismas




ERDATE O DEL FERL

Senamhi  Medidas estadisticas descriptivas

“
Tendencia central Posiciones *«
RESUMIR CATEGORIZAR
Media o promedio (':I'ercﬂ.les
Mediana . e ‘Ts
-~ Percentiles
Moda _
Medidas ‘
estadisticas
t descriptivas J
Di . Forma
e SIMETRIAY
R CONCENTRACION
, \./aria}nza’ . Asimetria
\ Desviacion Tipica Curtosis /




Senamhi Medidas de tendencia central

SEMVICI RACIOWAL D METEOROLOGEA
ERDATE O DEL FERL

Media: Consiste en la suma de = ,@h & Media
. ™ Fi 20 / \ 5]
todos los datos divididos entre el v 4N a4 1% m
! ) N
numero de datos J/ AN VAN AY
Mediana: Valor de la variable que Mediana
deja el 50% de los datos a un lado ﬁ ﬁ /f% '* K
yaotro. .-'l,.-"\- -'-' '."'.
f‘*\ Moda

Moda: Valor de la variable con ,f W *‘%
mayor frecuencia L ; ﬁ *’N A1
A ! .gu' \




1Senamhi  Graficos en estadistica descriptiva

ERDATE O DEL FERL

recurso de representar los datos numéricos por medio de lineas, diagramas, dibujos, etc. La
representacion grafica es un importante suplemento al analisis y estudio estadistico




4

L

[

Jok

EATATE DG DL

Cateponz 1

Grafico de barras y circulares

Categonia 2 Categona 3
m5eriel mieried @g5erield

Categona 4
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Senamhi  Grafico lineal

ESTACION CAYALTI - TMIN MENSUAL
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Histogramas

1 Distribucién de un conjunto de datos.

1 Divide el rango de los datos en un numero adecuado de intervalos.

1 Para cada intervalo se dibuja un rectangulo cuya area es proporcional a la
frecuencia (relativa o absoluta) de datos en el intervalo.

1 Cada barra representa un subconjunto de datos.

30

‘______.f—Eje de Frecuencias

25

Barras

20

Eje de
Intervalos

0
| 220 228 236 244 252 260 268 276 284 292 300 |




“Senamhi  Histogramas
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Nro. Datos

TEMPERATURA MEDIA - ESTACION GRANJA PORCON
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Senamhi  Boxplots

2 . Atipico —»o
Representacién de cuantiles de los datos max(x)|x = Ls

Se construye en base a cinco medidas

estadisticas:
_ Ls=Q3 + RIC:1.5
- Valor minimo

- Valor maximo

Q3 (75%)
- Mediana
- Primer cuartil Mediana (50%) RIC=Q3-Q1
(50% de datos)
- Tercer cuartil Q1 (25%)
La “caja” esta definida a partir del rango intercuartil _
Li=Q1-RIC:1.5

(Q3-Q1) de tal manera que contenga el 50% de
los valores centrales

|____-

min(x)|x = Li



Senamhi  Analisis Exploratorio de Datos (AED)

A Es un proceso en el que se usa un conjunto de técnicas estadisticas de resumen y
herramientas graficas para llegar a conocer los datos y comprender lo que se puede
averiguar de ellos.

El objetivo es explorar, investigar y aprender, no confirmar hipoétesis estadisticas.

L

Proporciona métodos para:

Organizar y preparar datos los datos

Detectar fallos en el disefio y recogida de datos
Tratamiento y evaluacion de los datos ausentes (missing)
Identificacion de datos atipicos (outliers)

Vil

L

Sin el A.E.D los resultados que obtenemos a partir del uso directo de los datos pueden
tener errores y/o alta incertidumbre.



Senamhi  Analisis Exploratorio de Datos (AED)

ERDATE O DEL FERL

Graficos y calculos de
estadisticos simples (media,
desviacion estandar, percentiles,
etc.)

Graficos de datos crudos
(histogramas, boxplots, graficos
de barras, cdf, etc)

Teécnicas en el A.E.D
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DATOS DE PRECIPITACION Y TEMPERATURA - ESTACION PUERTOPIZARRO - COSTANORTE
LATITUD: -3.508°, LONGITUD:-80.457°, ALTITUD: 7 msnm

8
=1

Precip {mm)
8 3

W
=]

0
1965 1967 1989 1971 1973 1975 1977 1979 1981 1983 1985 1987 1980 1991 1993 1995 1997 1999 2001 2003 2005 2007 2000 2011 2013 2015 2017 2018
TrendHO = +2.98  pvalHO =0.02

40

Tmax (°C)

1979 1981 1983 1985 1987 18809 1991 1993 1985 1997 1999 2001 2002 2005 2007 20090 2011 2013 2015 2017 2018
TrendHO = +0.03  pvalHO =0.02

Tmin (°C)

14 .
1965 1967 1969 1971 1973 1975 1977 1979 1881 1983 1985 1987 1989 1991 1993 1995 1997 1999 2001 2003 2005 2007 2009 2011 2013 2015 2017 2019
TrendHO = +0.28  pvalHO = 0.04



5 100 150

a

100 150

50

5 100 150

0

100 150

50

Station: ho00000132, 1963~1972, prcp

L,

Ll ¥ J lla. g
I

ol ki
T T I I T T | T
1963 1964 1985 1968 1967 1968 1969 1970 1871 1972
Station: ho00000132, 1973~1982, prcp
_M—M JlL L 1 A 1kl L JL, wady I .LJI
T I I I I T T [ T
1973 1974 1975 1978 1977 1978 1979 1980 1981 1982
Station: ho00000132, 1983~1392, prcp
| h .-d] Ml o i J II al \ 1 | u
T I T T I T T T - T T i P
1883 1984 1885 19656 1887 1988 1969 1580 19919 1982

Station: ho00000132, 1993~2002, prcp

T

|
1993

1954

b g

1985

Lk

T
1996 1997 1998 1999 200

2001

il

ak
00

2002

Density

0.15

0.10

0.05

0.00

Histogram for Station:ho00000132 of PRCP>=1mm

il |4 )
; \4':\1‘»‘“"&.‘\

vl
WA M [l 10

A

\
50



NON ZERO PREC X
NON ZERO PREC X
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Mostrar los datos de la forma
mas clara posible

Reducir elementos distractores
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Fuente: PolicyViz
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Integrar textos y graficos
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Senamhi Principios basicos de la visualizacién de datos

axes fraction

n

point offset from data

12%

&>

2%

figure points

2% 4% 3%

pixel offset from axes fraction

a1 0 1 2 3 3 5
figure pixels

Incluir anotaciones Usar con cuidado los

Audiencia : :
diagramas circulares

Evitar graficos 3D

Washington,0C

San Francisco

New York City z

Chicago

. - . . Evitar fuentes y
Iniciar graficos de barras Etiquetas faciles de leer colores por defectos

y columnas en cero Fuente: PolicyViz
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Senamhi  Estadistica Inferencial: Concepto

a

K N N EE

L

ERDATE O DEL FERL

Comprende el analisis, interpretacion de los resultados y de las conclusiones a las que se
puede llegar a partir de la informacién obtenida de una muestra con el fin de extender sus
resultados a la poblacion bajo estudio

Permite hacer generalizaciones precisas sobre una poblacion a partir de una muestra.

Las técnicas pueden incluir:

Estimacion de parametros de una distribucion de probabilidad.
El calculo de intervalos de confianza.

Realizacion de pruebas de hipotesis.

Fundamental en la investigacién cientifica, donde se utilizan técnicas como pruebas de
hipdtesis y analisis de varianza para determinar si los resultados obtenidos de una muestra son
representativos de la poblacion de interés.






Senamhi  Pruebas de hipotesis

ERDATE O DEL FERL

1 Proceso que nos permite tomar una decisidon sobre la validez de
alguna conjetura o hipdtesis acerca de una poblacion basado en los
datos.

1 Tipicamente vamos a aceptar o rechazar alguna proposicion sobre el
valor de un parametro:

M (media), o (desv. Estandar), p (proporcion)

1 Pondremos énfasis en las pruebas de hipdtesis que son mas
relevantes para aplicacion de ciencias atmosféricas.



Senamhi

SERVICIT NACICWAL £ METEOROLDGE
FADAT DG DL SEAL

Pruebas estadisticas

Pruebas paramétricas

Se realizan cuando sabemos o asumimos
que nuestros datos se ajustan a una
distribucion teorica particular.

Pruebas no paramétricas

No requieren que las distribucion de la

poblacic’)n sea caracterizada por ciertos
parémetros.




Senamhi  Pasos para una prueba estadistica

ERDATE O DEL FERL

=
L ]

Definimos hipotesis nula (Ho)

<

Definimos hip(’)tesis alterna (Ha)

i
3 * Calculamos estadistico de prueba
A * Obtenemos distribucion nula

* Comparamos el estadistico de prueba con la
5 distribucion nula




Senamhi

AEVICID NACIOWAL OF METECROLUGE
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1. Definimos una hipdétesis nula (Ho).

Es la hipotesis que vamos a probar; es decir la que vamos a rechazar o no rechazar. A menudo la
hipotesis nula sera lo que esperamos rechazar. Puede contener los simbolos =, 2, <. La palablra
“nula” da a entender que los valores del parametro son debidos al azar.

Ho:0 =0, Ho020,  [HOIOZN

2. Definimos hipoétesis alterna (Ha).
Generalmente, es la afirmacion del interés del investigdor. Muchas veces se puede expresar como
“Ho no es verdadero”. Puede contener los simbos #, >, <. Nunca contiene =,2 6 <

Ha: 00, Ha:0 <0, Ha:0>0,

Prueba bilateral Prueba unilateral izquicrda Prueba unilateral derecha

Las hip(’)tesis nula y alterna son opuestas una con la otra



Seﬁgwmm Puede ser:

, Media:
Parametro 6 — =

_—

\ Varianza o desv. estandar: O

Proporcion: P

Ejemplo: ;
Hy:p= py
Hl:pu# u,
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SEMVICI RACIOWAL D METEOROLOGEA

e ;Cual de las dos hipotesis es valida?

Evidencia muestral

Estadistico de prueba




VACI NACIEWAL £ METAGROLOGIA
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3. Calculo del estadistico de prueba

d Es un valor estadistico que
obtenemos a partir de nuestros datos
de muestra.

1 Vamos a utilizarlo para determinar si
rechazar o no la hipétesis nula.

1 Va a depender de nuestras hipotesis

X — Ho
TS
Vn
Cuando n<=30
7 = X — Uo
o S
\Vyn

Cuando n>30

(n-1) GL



Senamhi

=2 4 Obtenemos distribucion nula fj‘eg:’“ de rechazo
c (8]

» Prueba unilateral derecha:

H,:0<8,
H :0>06,

Rechazar H,,

= Prueba unilateral izquierda:

H.:020,
H, :0<06,

'l 1

a, \

Rechazar H,

Regién de rechazo

de Ho

Regién de no

rechazo de Ho
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Prueba de dos colas

H,:0=6,
H, :0+86,

o/2 o/2

1 1

a b
Rechazar H, | | Rechazar H,

Se establecen a través de valores criticos



Senamhi ¢ COmMo sabemos donde esta nuestra region de

SERVCKT NACONAL O METEOROLOG(

””””””” rechazo?
Establecemos un nivel de m_ a/2
conflanza . Depende 90% 10% 5%
mucho del criterio del
. . 95% 5% 2.5%
mvestlgador.

99% 1% 0.5%

Si es mas alto tenemos mayor riesgo de
equivocarnos

Se obtiene el valor critico del
estadistico en base a los grados de
libertad y el nivel de confianza.

Ej emplo: tV, a
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GL

Tabla dela t de Student.
Contiene los valores ¢ tales que p[T >f]=e,
donde n son los grados de libertad.

Nivel de confianza

n\ax 0,30 0.25 =0,20 0,10 0,05 0,025 0,01 0,005 0,0025 0,001 0,0005
1 0.7265 1,0000 1,3764 30777 5.3137 12,7062 31,8210 53,6550 127,3213_| 3183088 | 6366102
2 06172 0,8165 1,0607 1,386 2,9200 42,3027 65,9645 9.9250 14,0890 22,3271 31,5001
3 0.5844 0,7649 0.9785 1,6377 23534 3.1824 45407 5.8408 7,4533 10,2145 12,6240
r 0,5686 0,7407 0,9410 1,5332 21318 2,7765 3,7469 4,6041 55076 71732 8,6103
5 0.5504 0,7267 0,019 1,4759 2.0150 25706 3.3549 23,0321 37733 58034 5,8688
5 05534 0,7176 0,9057 1,4398 10432 2.4469 3.1427 37074 33168 52076 50588
7 10,5491 0,711 0,8960 1,4149 1,8946 2.3646 2.9979 3,4995 32,0293 47853 5,4079
8 05459 0,7064 0,8889 1,3968 1,8505 2,3060 2.8965 33554 23,8325 4,5008 50413
9 05435 0,7027 0,8834 1,3830 1,8331 22622 28214 3,2498 3,6807 34,2968 4,7809
10 0.5415 0,6998 0,8791 13722 18125 2.2281 2.7638 3.1693 35814 41437 24,5869
1 05399 0,6974 0,875 1,364 1,7959 2.2010 2.7181 3.1058 3,496 34,0247 24370
12 05336 0,6955 08726 1,3562 1,7823 2.1788 2.6810 3.0545 3,4284 3,92% 2,3178
13 05375 0,6938 0,8702 1,3502 1,7709 2,1604 26503 30123 3,3725 3,8520 4,2208
14 0.5366 0,6924 0,8681 1,3450 17613 2.1448 26245 29768 3,3257 3,7874 2,1405
15 0.5357 0.6912 08662 1,3406 1.7531 2.1315 2.6025 2.0467 3.2860 3.7328 4,0728
16 0.5350 0,6901 0,8647 1,3368 1.7450 2.1199 25835 2.9208 3,2520 3,6862 24,0150
17 05344 0,6892 0,8633 1,334 1.7396 2,1098 25660 28982 3.2224 3,6458 3,0651
18 05338 0,68%4 10,8620 1,3304 17341 2.1009 25524 28784 3,1966 36105 39216
19 05333 0,6876 0,8610 1,3277 1,7291 2,0930 25385 2.8609 31737 35794 38834
20 05320 0,6870 10,8600 1,3253 1.7247 2,0860 25280 28453 31534 35518 38495
21 05325 0,6864 0,8591 1,3232 1,7207 2.0796 25176 28314 31352 35272 38193
2 05321 0,6858 0,8583 1,3212 17171 2,0739 25083 28188 3,1188 3,5050 3,7921
23 05317 0,6853 0,8575 13195 17139 20687 24999 28073 31040 3.4850 37676
24 05314 0,6848 0.8569 1,3178 1.7109 2,0639 24922 2.7970 3,0905 3,4668 3,7454
25 05312 0,6844 0,8562 1,3163 1,7081 2,0595 24851 27874 3,0182 3,4502 3,7251
26 05309 0,6840 0,8557 1,3150 1.7056 2,055 24786 27787 3,0669 3,4350 3,7066
27 0.5306 0,6837 0.8551 13137 1,7033 20518 24727 27707 3,065 34210 3,689
28 05304 0,684 10,5546 1,3125 1.7011 2,0484 24671 27633 3,0469 3,4082 36739
29 05302 0,6830 0.5542 13114 1.6991 2.0452 2.4620 2.7564 3,0380 3,3962 36594
30 0.5300 0,6828 0,8538 1,3104 16973 2.0423 24573 2.7500 3,0208 3,3852 3,6460
40 05286 0,6807 0,8507 1,3031 16839 2,021 24233 27045 2,9712 3,3060 35510
80 05265 0.6776 0,8461 12922 1.6641 9901 2.3739 26387 2.8870 3.1953 34163
120 0.5258 0,6765 0,5446 1,286 1.6576 9799 2.3578 26174 2,8509 3,1595 33735
® 0.5244 0, 6745 0,8416 1,2816 1,6449 1,9600 23263 25758 2,8070 3,0002 3,2005

Fuente: Campos, 2013
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Se compara el valor del estadistico de prueba calculado (f) con los valores criticos
(ty,q/2) en el caso de una prueba de dos colas o el valor t, 4 en el caso de una prueba
de una cola. Si el valor de nuestro estadistico de prueba esta en la region de rechazo;

entonces se rechaza la Hoj; caso contrario no se rechaza.

Prueba unilateral izquierda Lealc< —lya
| Se encuentra en la

regi(’m de rechazo

Se rechaza Ho
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Prueba unilateral Lealc” tha

derecha
Se encuentra en la

regién de rechazo

Se rechaza Ho

Prueba de dos colas Lealc™ tva)2

Se encuentra en la

regi()n de rechazo

Rechazar F echazar /

Se rechaza Ho

tv, /2 tv, /2 Eealc



Senamhi  Tipos de errores

EANDATLOGA DEL FEA)

Como las conclusiones a las que llegamos se basan en un muestra,

siempre hay posibilidad de que nos equivoquemos

Poblacion
Decision
Ho es verdadera Ho es falsa
No rechazar Ho | Decision correcta. Error tipo 1]
Rechazar Ho Error tipo 1 Decision correcta.

a = Pr(Error Tipo I) = Pr(Rechazar H;, / H, es verdadera)
S = Pr(Error Tipo II) = Pr(No rechazar H,, / H,, es falsa)

a = P(error de tipo I) La probabilidad de cometer un error
del tipo Il es a el cual se le conoce como

B =Plerror de tipo II) el nivel de significancia



Senamhi

SENVICI NALIWAL OF METEGROL
EATACLNGY D6 FFAL

Conclusiones de una Prueba de Hipétesis

Si rechazamos la Hipotesis Nula, concluimos
que “hay suficiente evidencia estadistica par:
inferir que la hipotesis nula es falsa”

Si no rechazamos la Hipotesis Nula, concluimos
que “no hay suficiente evidencia estadistica
para inferir que la hipotesis nula es falsa”

Fuente: v. rohen

OJ]O: Tener en cuenta que no rechazar Ho no significa que la hipotesis
sea necesariamente verdadera, solo que no ha)/ Sqﬁciente evidencia

para rechazar esta hipétesis.
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Senamhi  Tipos de prueba estadistica de comparacion

Prueba Z
Paramétricas t de Student
‘ ANOVA

Tipos de prueba
estadistica

Chi-cuadrado

No Paramétricas U
O Farame Mann-Whitney

Kruskall-Wallis

)|
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o Correlaciéon de
Paramétricas
Pearson

Tipos de
prueba
estadistica

(2) Y ®)

s Correlaciéon de
No
e Spearmann o
Paramétricas
Kendall

Positive and Linear Negative and Linear

© Y ()]

Negative Non-Linear No Relationship

Fuente: Mathzone



Senamhi

CORRELITION iS5 NOT CAVSATION

0JO:
Correlacion no
es causalidad

N° STORKS NESTS
ON TWE RODF

bltett-hpbnutians



VACI NACIEWAL £ METAGROLOGIA

Pruebas de
prediccion

Pruebas de prediccion

A

=)

Regresion
lineal

Lo

Datos normalizados
Viy VD
correlacionadas

Regresién
logistica

Lo

Variables nominales
Datos normalizados
Viy VD
correlacionadas

% Regresion

multiple

L O

Datos normalizados
2omasVly VD
correlacionadas

Y =By + p1Xq

1
" 1+e—(BotB1X1t B2X2+P3 X3+ )

Y =By + p1 X1+ o Xy + P3X5 + -






Comparar

Asociar

Prueba t para 2

Prueba de Mann-

Prueba de Yuen

Prueba de

muestras Whitney para muestras Fisher o Chi-
independientes independientes cuadrado (para
muestras
grandes)
Prueba t para 2 Prueba de Prueba de Yuen Prueba de
muestras Wilcoxon para para muestras McNemar
relacionadas muestras relacionadas
relacionadas
ANOVA de 1-via Prueba de ANOVA robusto Prueba Chi-
para muestras Kruskall-Wallis de 1-via para cuadrado
independientes muestras
independientes
ANOVA de 1-via Prueba de ANOVA robusto Prueba Q de
para muestras Friedman de 1-via para Cochrane
relacionadas muestras
relacionadas
Correlacion de Correlacion de Correlacion Coeficiente V de
Pearson Spearman o robusta Cramer
Kendall

Fuente: Ferrero, R. (2017)




Senamhi  Seleccion de tipo de prueba

iy Hwn-
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ERDATE O DEL FERL

Escribir claramente el objetivo de analisis (asociacion o comparacioén)
¢, Qué tipo de variables tengo?

¢, Son muestras independientes o relacionadas?

¢ Se pueden aplicar técnicas paramétricas? Analizar los supuestos:

Normalidad.
Homogeneidad de varianza
Linealidad (en caso de que sea necesario)

¢, Qué prueba debo realizar? Seleccionar la prueba adecuada.
¢ La asociacion/comparacion es estadisticamente significativa? Realizar la prueba de hipotesis.
Interpretar y graficar los resultados.

Si estamos asociando nos preguntaremos ¢como es esta relacion? ;qué tan fuerte es?

Si estamos comparando nos preguntaremos ¢ entre qué grupos/muestras?

> Si son 2 grupos/muestras realizar estadisticos descriptivos y/o graficos para decidir.

> Si son mas de 2 grupos/muestras realizar comparaciones multiples pareadas post hoc y en
aquellos pares de variables significativamente distintos realizar estadisticos descriptivos y/o
graficos para decidir.

Fuente: Ferrero, R. (2017)
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CASO A: ESTUDIOS
CIENTIFICOS

(SALUD, BIOLOGIA, SOCIOLOGIA, ESTUDIOS DE
MERCADOS.)

*  Relativamente pocos datos

= Analsis simples sin necesidad de
modelos personalizados

=  Npesnecesano la iteracion o replicar el
calculo muchas veces

=  |a mayoria de articulos cientificas
Software Estadistico a base de clics

@
DEDUCER

-3
INTLITIVE DATA AMNALYSES

GUALITY. ANALYSIS. RESULTS

CASO GENERAL:
REPORTING rapido y
resumen de datos

= Representar graficos
= (Crear tablas resumen
s Pequefios calculos
= |nformesy reporting rapidos
HOJA DE CALCULO -
HERRAMIENTAS DE REPORTING

CASO B: CIENCIA DE
DATOS

Puede trabajar con grandes vollimenes
de datos

lectura de datos sea robusta v
automatizadaino se introduce a mano)

Analisis personalizados

Necesidad de automatizarlos y robustez
en el calculo

Flexibilidad
Software Estadistico a base de

comandos (programacion)

Fuente: Olle, J.
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